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Introduction

) Introduction

@ Données censurées par intervalle, cas | (ou current status data)

Y € R" = temps de survie

X € R = covariable
T € RT™ = temps d’observation

6= ]JYST

avec Y L T|X.
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Introduction

) Introduction

@ Données censurées par intervalle, cas | (ou current status data)

Y € R" = temps de survie

X € R = covariable
T € RT™ = temps d’observation

0=1y<r

avec Y L T|X.
@ On observe un échantillon i.i.d.

(X,', T,',(S,' = ]JY:'ST:)I':Luwn avec Y, 1 T,'l)(,'7 Vi = 1, sy n.
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Introduction

o But : estimer la fonction de distribution conditionnelle
F(x,y) = P[Y <y|X =x]

sur un compact A; x Ay C R x RT par sélection de modéle.
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Introduction

o But : estimer la fonction de distribution conditionnelle
F(x,y) = P[Y <y|X =x]

sur un compact A; x Ay C R x RT par sélection de modéle.
@ On considére deux risques pour |'estimateur F de F,

BIIF - Fli ) o0 el = [ €00 (x)d

~ . 1<
E[||F — FI2I(Xi, Ti)i=1,..al o |igll5 = - > &(Xi, T).
i=1
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Introduction

o But : estimer la fonction de distribution conditionnelle
F(x,y) = P[Y <y|X =x]

sur un compact A; x Ay C R x RT par sélection de modéle.
@ On considére deux risques pour |'estimateur F de F,

BIIF - Fli ) o0 el = [ €00 (x)d
~ 1<
B{IF ~ FIRIG Tis.a) 00 gl = 5 > 8206 T
i=1

o Notre estimateur converge a la vitesse n=/(F+1) syr les espaces de

Besov anisotropes Bgft’)ﬁz).
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Définition de I'estimateur

I1) Définition de |'estimateur

o Construction d’un contraste empirique

Yn - Lz(A1><A2) — R
g = Yn(g)

déterminé par les observations.

F= invn(g).
arggggv(g)

o Collection de modéles (= sev de L?(A; x Ap)).

o Sélection de modéles.
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Définition de I'estimateur

Construction du contraste

o E[[(X,T) = (x1)] Efly<7|(X, T) = (x,t)]
E[]Jygtp( :X]
= P[Y < t|X =]

= F(x,t)
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Définition de I'estimateur

Construction du contraste

o E[[(X,T) = (x1)] Efly<7|(X, T) = (x,t)]

= E[]Jygtp( :X]
= P[Y < t|X =]
= F(x,t)

d=F(X,T)+¢€ avec E[e|]X,T]=0.
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Définition de I'estimateur

Construction du contraste

o E[[(X,T) = (x1)]

Ely<7|(X, T) = (x, t)]

= E[]Jygtp( :X]
= P[Y < t|X =]
= F(x,t)

d=F(X,T)+¢€ avec E[e|]X,T]=0.

o Contraste des moindres carrés
1 n
n(g) = — 5 —g(Xi, Ti) )?
(€)=~ ;Zl( 8( ))

E[  [X,T] =F(X,T)-g(X,T)
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n de I'estimateur

Estimateurs non adaptatifs

@ La collection de modéles : les modéles sur A; x A, sont construits
comme produits tensoriels de modéles sur A; et A,.
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Définition de I'estimateur

Estimateurs non adaptatifs

@ La collection de modéles : les modéles sur A; x A, sont construits
comme produits tensoriels de modéles sur A; et A,.

@ On considére deux collections de modéles Mg) = {S,(,’;), me J,(,j)} ol
S = Veet (60}, k=1,....09), meJY

est un sev de L?(A;), pour j = 1,2.
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Définition de I'estimateur

Estimateurs non adaptatifs

@ La collection de modéles : les modéles sur A; x A, sont construits
comme produits tensoriels de modéles sur A; et A,.

@ On considére deux collections de modéles Mg) = {S,(,’;), me J,(,j)} ol
SY) = Vect (qSk k=1, D,<,{>) . meJy

est un sev de L?(A;), pour j = 1,2.

e Pour tout m = (my,mp) € J, = J,(,l) X J,(,z), soit
S, — Vect ((x,y) o) ()62, () =1,...,D8 k= 1,. 05,,23)

et M, ={Sn,m=(my,m) € J,}.
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Définition de I'estimateur

Estimateurs non adaptatifs

@ La collection de modéles : les modéles sur A; x A, sont construits
comme produits tensoriels de modéles sur A; et A,.

@ On considére deux collections de modéles Mg) = {S,(,’;), me J,(,j)} ol
SY) = Vect (qSk k=1, D,<,{>) . meJy

est un sev de L?(A;), pour j = 1,2.
e Pour tout m = (my,mp) € J, = J,(,l) X J,(,z), soit
S, — Vect ((x,y) o) ()62, () =1,...,D8 k= 1,. 05,,23)

et M, ={Sn,m=(my,m) € J,}.

@ Pour tout m € J,, N
F,= i
m = arg min va(g)
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Définition de I'estimateur

Sélection de modéle

@ Pour tout m € J,, presque surement,

EIFm = FI2IG, T)izt,n| < inf [F—gl? + 2n
8E€ESm

T —
estimé par v,(Fn)
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Définition de I'estimateur

Sélection de modéle

@ Pour tout m € J,, presque surement,
E [[Fo — FIBIOG )i, ] < inf IF—glly  + B

T —
estimé par v,(Fn)

~ D
-~ — . Y Fm A m
e m=arg min {7 (Fm) + - }
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Définition de I'estimateur

Récapitulatif

@ Nous avons contruit un contraste empirique y,.

@ Nous avons défini une collection {S,,, m € J,}, et

~

F, = i .
,na%gaww)

@ Nous avons sélectionné un modéle m.
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Définition de I'estimateur

Récapitulatif

@ Nous avons contruit un contraste empirique y,.

@ Nous avons défini une collection {S,,, m € J,}, et

~

F, = i .
,na%gaww)

@ Nous avons sélectionné un modéle m.

= Notre estimateur est F5.
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Résultats

Inégalités oracle

Théoréme

~ . . Dm 4
B (1B = FIRIG. Tes, o] < C i { int 1F - gl + 422 } 4

= E [P — FIRIOG. Tict, .
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Résultats

Inégalités oracle

Théoréme

- Dm ’
B (1P~ FIRIOG T o] < € jnf, { int 17 — gl + 422} <
medn | gE€ESm n

= E [||F = FIBIX, Tidict,...n]

Théoréme

Supposons que pour tout m € J,, D, < +/n/log n,

o . - Dm ’
= [1Fa ~ Flf] < € 6, {88 1P~ el + AT} 46

g

~E ||Fn—FI2, ]
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Résultats

Vitesse de convergence sur les espaces de Besov

@ Soit Bg?;éﬁz)(L) la boule de rayon L d'un espace de Besov anisotrope.
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Résultats

Vitesse de convergence sur les espaces de Besov

@ Soit Bgﬁ;’ﬁz)(L) la boule de rayon L d'un espace de Besov anisotrope.

SiFe Bgﬁ;ﬁ”(L), avec > 1,

11
B B

E|IFs — Fl, | < Crm2P/@52) o

I

De plus, I'estimateur F; atteint la vitesse minimax.
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Résultats
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Résultats

Conclusion

o Etude minimax sur des espaces de régularité
o Généralisable 3 X ¢ R?, R3,...
@ Probléme pour généraliser & des covariables de grande dimension

@ Autre méthode d’estimation de fonction de régression
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