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Galton 

-Sir Francis Galton:1822-1911
-(1/2) Cousin de Charles Darwin par Erasmus 

Darwin
-Travaux en Statistique, Géographie, -Travaux en Statistique, Géographie, 

Météorologie, Psychométrie, Sociologie, 
Biométrie, Hérédité 

-Inventeur de la « régression » linéaire et 
application à la relation parent-descendant

-Inventeur de diverses machines
-Image contrastée chez les statisticiens et les 

généticiens (fondateur de l’eugénisme)
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Galton et la régression  
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Galton et la régression: concept d’héritabilité  
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Galton et le théorème CL  
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Planche de Galton
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Machine de 1877
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Justification
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Justification
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Justification
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Ex: simulation de la normale par la Cauchy
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Ex: enveloppe de la normale via M=1.52  fois la Cauchy
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Prendre pour distribution cible : | |

     et distribution instrumentale :

Le rapport des deux a pour majorant : Max |

(noté L sur la figure de la machine)
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Extrait Gelfand & Smith, 1992 
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Conclusion 

-Contribution fondamentale à la statistique (lois 
conditionnelles)

-Approche de la génération de l’a posteriori très 
originale

-Jusqu’alors (ex Bayes, Laplace), utilisation d’un a 
priori uniformepriori uniforme

-1er exemple d’utilisation de lois conjuguées 
normales

-Importance du concret en science
• Expérience de pensée
• Relation science-technique
• Main à la pâte
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